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摘摘摘要要要

讽刺和隐喻是文学与语言表达中常见的修辞手法，以往相关研究多聚焦于分类任
务上，且更多的基于英文数据进行探索。随着大模型与多模态大模型的不断涌现，
模型对各种自然语言处理任务与多模态任务的处理能力得到了显著的提高。本文利
用轇轐轔輭輴软进行自动数据合成，来训练多模态大模型，实现了图文多模态讽刺隐喻综
合理解任务。本文训练出能理解图片或图文讽刺隐喻内容，并进行详细解释或配文的
参数量较小的多模态大模型，并且保证了模型具备良好的鲁棒性和通用性能。本文精
心设计了数据构造方法，包括数据源的选择，指令数据的合成，回复数据的合成，来
获得了一批高质量的多模态讽刺隐喻指令微调数据。我们选用了当前表现较好的多模
态大模型作为骨干模型，使用合成数据并结合公开多模态图文数据集进行训练。在
模型评测方面，本文分别从讽刺隐喻理解能力和通用能力进行评测，验证了模型的
可用性。本文的数据以及模型权重将在后续放置在https://github.com/652897698/
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1 引引引言言言

讽刺和隐喻是文学与语言表达中常见的修辞手法，讽刺通过说反话或夸张进行批评 輨轄轥轷轳
轡轮轤 轗轩轮轮轥轲輬 輱輹輹輵輩，隐喻则用一种事物暗喻另一种事物 輨轌轡轧轥轲轷轥轲车 轡轮轤 轍轥轩轪轥轲轳輬 輲輰輰輸輩，二者都
具有含蓄性。过去关于隐喻和讽刺的研究大多集中在分类任务上。隐喻相关的任务主要解决隐
喻词的判断，或一句话是否包含隐喻信息。讽刺相关任务则主要判断这句话或一个图文对，一
个视频中是否包含讽刺含义。在隐喻的研究中，大多还是以英文数据集为基础，中文相关的数
据则相对偏少。同时，对于讽刺和隐喻现象进行解释的工作也较少。

随着大模型的不断发展，包括纯文本大模型 輨轂轲软轷轮 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輰輻 轔软轵轶轲软轮 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳輩，以
及多模态大模型 輨轌轩轵 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳輻 轄轡轩 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳輩，使得模型在自然语言处理、计算机视觉、
多模态等领域任务中展现出卓越的泛化能力与语义理解深度。在此背景下，人工智能研究范式
也发生深刻转变，任务重心从模式识别为主的分类任务，逐步向更具挑战性的生成任务迁移。
因此本文尝试探索在讽刺和隐喻理解这一领域，利用大模型来完成的效果，并且从传统的讽刺
隐喻的分类任务上转向生成任务，即对讽刺和隐喻现象的解释，或者是创作讽刺和隐喻的内
容。

本文利用轇轐轔輭輴软 輨轈轵轲轳轴 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輴輩生成合成数据，对参数量较小的多模态大模型进行微
调，训练出在讽刺与隐喻理解领域上更优秀的多模态大模型，同时尽可能地保留了模型的通用
能力。本文设计了多种数据合成的方法，来保证合成数据的多样性与复杂性。本文选择公开的
多模态讽刺分类数据集轍轍轓轄輲輮輰 輨轑轩轮 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳輩以及自行爬取的小红书数据作为本文的数据
源来进行数据合成。其中的合成数据包括指令数据的合成与回复数据的合成。在指令数据的合
成中，我们将其划分为三类不同的合成方法，分别为：对种子指令集合进行改写与衍生；对数
据生成讽刺隐喻相关的随机指令；对数据生成任意的通用随机指令。在回复数据的合成中，本
文对带有分类标签的轍轍轓轄輲輮輰数据进行额外处理，来保证回复数据的准确性。

本文使用上述的合成数据，并混合公开的多模态通用指令微调数据，通过轓轆轔训练讽刺隐
喻多模态大模型。本文通过讽刺隐喻理解评测和通用能力评测来综合评判模型的能力。在讽刺
隐喻理解评测中，我们进行了在轍轍轓轄輲輮輰数据上的判别测试以及使用大模型出题并评判的讽刺
隐喻的综合理解能力测试。在通用能力评测中，本文使用公开多模态评测集轍轍轓轴轡轲 輨轃轨轥轮 轥轴
轡转輮輬 輲輰輲輴轡輩以及轍轍轂轥轮轣轨 輨轌轩轵 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輴轢輩的分数作为对模型的通用能力评估。综合来说，本
文的贡献如下：

• 在讽刺隐喻理解领域上设计并实现了多种利用多模态大模型自动合成数据的方法，并构建
了讽刺隐喻综合理解指令微调数据集。

• 利用构建的讽刺隐喻综合理解指令微调数据集对参数量较小的多模态大模型进行训练，得
到讽刺隐喻领域多模态大模型。并对模型进行了讽刺隐喻能力与通用能力上的综合评测，
验证了模型的可用性。

*通讯作者Corresponding author
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2 相相相关关关工工工作作作

2.1 讽讽讽刺刺刺识识识别别别与与与隐隐隐喻喻喻识识识别别别

在过去关于讽刺与隐喻的研究中，模型主要基于轔轲轡轮轳车软轲轭轥轲 輨轖轡轳轷轡轮轩 轥轴 轡转輮輬 輲輰輱輷輩架构，
并在其基础上进行模型的修改，特征的添加，损失函数的设计等。如果是多模态上，则会额外
设计不同模态之间的交互。

在讽刺识别的研究中，主要包括模型的设计和讽刺数据集的构建。轃轡轩輨輲輰輱輹輩等人选取文
本特征、图像特征以及图像属性作为三种模态，进而提出了一种多模态层次融合模型，并
同时构建了多模态图文讽刺分类数据集轍轍轓轄。他们在社交平台轴轷轩轴轴轥轲上通过带有讽刺轴轡轧，
如輣轳轡轲轣轡轳轭来爬取数据，来构建图文讽刺分类数据集。轑轩轮 輨輲輰輲輳輩等人在轃轡轩的基础上构建
了轍轍轓轄輲輮輰多模态图文讽刺识别数据集。他们发现了轍轍轓轄存在的一些虚假线索，并重新标
注，并进行一致性和质量检测，得到最终数据。轗轵 輨轗轵 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輴轢輩等人设计了一种统一视
觉模态和语言模态的多模态软提示模型，来解决少样本设置下的讽刺检测。轚轨轡轮轧 輨輲輰輲輴輩等人
采用文本编码器和图像编码器分别对文本和图像进行编码，并以轃轌轉轐 輨轒轡轤车软轲轤 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輱輩作
为教师模型，通过对比学习的方式实现文本与图像特征的语义对齐。

在隐喻识别中，传统的隐喻识别采用基于特征的方法。其中手工设计的特征包括词语的
抽象性和具体性 輨轔轵轲轮轥轹 轥轴 轡转輮輬 輲輰輱輱輩。后续随着深度学习的发展，在隐喻识别任务上通常采
用预训练模型与语言学性质相结合的方法，轍轩轮轪轩轮 轃轨软轩 輨輲輰輲輱輩等人同样以轒软轂轅轒轔轡作为骨干
网络，并基于轍轉轐輨轍轥轴轡轰轨软轲 轉轤轥轮轴轩輌轣轡轴轩软轮 轐轲软轣轥轤轵轲轥輩 輨轇轲软轵轰輬 輲輰輰輷輩和轓轐轖輨轓轥转轥轣轴轩软轮轡转 轐轲轥车轥轲輭
轥轮轣轥 轖轩软转轡轴轩软轮輩 輨轗轩转轫轳輬 輱輹輷輵輻 轗轩转轫轳輬 輱輹輷輸輩的理论设计模型，提高模型在隐喻检测上的性能。
在数据构建上，轍软轨轡轭轭轡轤等人发布的数据集轍轏轈 輨轍软轨轡轭轭轡轤 轥轴 轡转輮輬 輲輰輱輶輩从轗软轲轤轎轥轴中提
取的輱輶輳輹个句子（輱輲輳輰个字面义句子和輴輰輹个隐喻性句子）组成，体现了輴輴輰个动词的用法。动
词用法的隐喻性标注是通过众包方式获得的。轖轕轁数据由阿姆斯特丹自由大学（轖轕 轁轭轳轴轥轲輭
轤轡轭）隐喻语料库在輲輰輱輸 年和輲輰輲輰 年的隐喻检测共享任务中发布，分别称为轖轕轁輭輱輸 輨轌轥软轮轧 轥轴
轡转輮輬 輲輰輱輸輩和轖轕轁輭輲輰 輨轌轥软轮轧 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輰輩。性。

2.2 多多多模模模态态态大大大模模模型型型

大语言模型在自然语言处理任务上展现出令人惊叹的能力，基于大语言模型为骨干网络，
涌现出越来越多强大的多模态大模型。轇轐轔輭輴 輨轁轣轨轩轡轭 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳輩作为早期大语言模型的代
表，虽以文本处理为主，但其强大的语言理解和生成能力为后续多模态扩展奠定了基础。后续
版本如轇轐轔輭輴轖进一步整合视觉能力，支持图像理解和文本生成，例如生成视频字幕或分析医
疗影像，但是该模型为闭源模型。

早期的开源多模态大模型以轌轌轡轖轁 輨轌轩轵 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳輩和轉轮轳轴轲轵轣轴轂轌轉轐 輨轄轡轩 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳輩为
代表。轌轌轡轖轡对于视觉信息的处理基于视觉编码器和映射网络，大语言模型基座则使
用轌转轡轭轡輭輲 輨轔软轵轶轲软轮 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳輩进行初始化，这类结构成为了近来多模态大模型的主
流。轉轮轳轴轲轵轣轴轂轌轉轐对视觉信息的处理则基于轑輭轆软轲轭轥轲板块，这种架构继承自轂轌轉轐輭輲模型 輨轌轩
轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳轡輩。在后续的发展中，类似的多模态大模型大量涌现。轉轮轴轥轲轮轖轌 輨轃轨轥轮 轥轴 轡转輮輬
輲輰輲輴轢輩系列模型通过扩大视觉处理器规模，为模型性能提升奠定了硬件基础。在训练策略方
面，采用渐进式对齐训练策略，先在大规模嘈杂数据上开展对比学习，让模型初步掌握视
觉与语言的关联；随后在高质量数据上进行生成学习，促使模型能够精准适配多种任务需
求。在轉轮轴轥轲轮轖轌輱輮輵以及轉轮轴轥轲轮轖轌輲版本中，模型展现出强大的图像处理能力。轄轥轥轰轓轥轥轫系列
中，轄轥轥轰轓轥轥轫輭轖轌 輨轌轵 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輴輩采用了一种混合视觉编码器，能够在固定的标记预算内高效
处理高分辨率图像，同时保持相对较低的计算开销。轄轥轥轰轓轥轥轫輭轖轌輲 輨轗轵 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輴轡輩采用轍软轅
架构，在语言模型部分引入专家并行，动态选择不同的专家网络处理不同任务，显著提升训练
效率并降低计算成本。轄轥轥轰轓轥轥轫輭轖轌輲在一系列常用的基准评测集上进行了评估，与其他多模态
大模型相比表现优异。

2.3 使使使用用用大大大模模模型型型合合合成成成数数数据据据

对于缺少数据集的任务上来说，使用人工进行标注是十分昂贵的，在大模型出现后，为实
现数据标注和数据合成这一复杂过程的自动化提供了前所未有的机遇。轌转轡轶轡使用图片的描述
或图片的轢软轵轮轤轩轮轧 轢软轸信息输入轇轐轔輭輴，让轇轐轔輭輴自动合成轓轆轔数据。轌转轡轭轡輳輮輱 輨轇轲轡轴轴轡輌软轲轩 轥轴
轡转輮輬 輲輰輲輴輩中会使用自己生成的数据来训练自己。具体来说，会让当前迭代轮次的轌转轡轭轡模型根
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据收集的轰轲软轭轰轴生成轫个回答，然后选择轒轍模型打分最高的模型的回答，作为下一轮轓轆轔数据
的一部分。轔轡轮 輨輲輰輲輴輩等人对使用大模型进行数据标注进行了详细的调查。他们指出指令的多
样性 輨轌轩 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳轢輻 轓软轮轧 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輴輩对大模型的学习十分重要，最近的研究探索了各种方法
来使原始数据集中的指令多样化并进行扩充。轗轡轮轧 輨輲輰輲輲輩等人使用一些人工编写的种子指令，
并通过轜生成后过滤輢 的流程对其进行迭代扩充，来提高指令的多样性。或者专门训练一个指令
生成模型 輨轍轥轮轧 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳輻 轗轡轮轧 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輴輩来生成指令，以增加指令的多样性。在完成数
据标注与数据合成后，最常用的应用就是用来微调一个较小的模型来提高该模型在特定领域的
能力，即用大模型的能力蒸馏到小模型上。许多中小型大语言模型都在由较大的大语言模型生
成的合成数据集上进行训练 輨轘轵 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輳輩。即使不采用大模型蒸馏到小模型的策略，用模型
生产的数据再训练自己进行自蒸馏有时也是有效的做法 輨轙轡轮轧 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輴輩。

3 指指指令令令微微微调调调数数数据据据合合合成成成

本文主要利用轇轐轔輭輴软自动合成图文多模态指令微调数据，来训练参数量更小的多模态大
模型，使其更好地适应讽刺和隐喻相关的任务，并保持模型的通用能力。整体的实验流程如
图 輱所示。本文设计了三种数据合成的方式来合成讽刺和隐喻理解相关的数据。我们将合成的
所有数据以及公开的多模态通用指令微调数据集进行混合，进行模型的训练。 本节主要介绍指

种子指令集 指令集n指令集1 ......

GPT-4o GPT-4o GPT-4o

合并指令集

GPT-4o

指令微调数据Base Model Instruction
Tuned Model

随机讽刺隐喻
指令

随机通用指令GPT-4o GPT-4o

公开多模态通用指
令微调数据

轆轩轧轵轲轥 輱輺 整体实验流程图

令微调数据生成的方法，包括数据源的选择，指令数据的合成以及回复数据的合成。

3.1 数数数据据据源源源

为了进行数据合成，需要收集图文数据以及图片数据。我们希望收集的图片或图文包含隐
喻信息或讽刺信息的概率尽可能大，因此本章使用两个数据源，一个是公开的多模态讽刺分类
数据集轍轍轓轄輲輮輰，一个是通过一些固定轴轡轧进行爬取的小红书数据。

轍轍轓轄輲輮輰是对多模态讽刺数分类据集轍轍轓轄的修正版。轍轍轓轄通过在推特爬取带
有輣轳轡轲轣轡轳轭标签的图文数据，形成多模态讽刺数据集。轍轍轓轄輲輮輰去除了话题标签词以及表
情符号词，来防止模型只需学习这种虚假的相关性就能做出正确预测。然后他们通过众包对不
合理样本重新标注，并进行了一致性检测和质量检测，得到最终的数据。该数据的统计信息如
表輱。该数据拥有配对的图文对以及相应的讽刺判别的标签，在实际合成时使用图文对或单独的
图片进行数据合成。
小红书是一款具有广泛影响力的社交平台，用户可以在平台上发布图片，视频，推文等内

容輬相比其他社交平台，小红书的图文数据更多且质量更高，因此考虑在小红书上爬取可能与
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轍轍轓轄輲輮輰 轔轲轡轩轮 轖轡转轩轤轡轴轩软轮 轔轥轳轴

轓轥轮轴轥轮轣轥轳 輱輹輸輱輶 輲輴輱輰 輲輴輰輹
轐软轳轩轴轩轶轥 輹輵輷輲 輱輰輴輲 輱輰輳輷
轎轥轧轡轴轩轶轥 輱輰輲輴輰 輱輳輶輸 輱輳輷輲

轔轡轢转轥 輱輺 轍轍轓轄輲輮輰数据统计

讽刺隐喻相关的推文。具体来说，我们会使用一些轴轡轧来进行推文爬取，包括轜讽刺图片輢，轜隐
喻图片輢，轜创意广告輢，轜引人深思的图片輢，轜创意内涵作品輢，轜寓意深刻的图片輢。在实际使用
时，只使用爬取的图片来进行数据合成。其中一条推文的图片示例如图輲。

轆轩轧轵轲轥 輲輺 小红书爬取的图片示例

3.2 指指指令令令数数数据据据合合合成成成

为了保证最终训练的模型对用户不同的指令输入具有鲁棒性，以及保持模型的通用能力，
我们需要保证指令的复杂性以及多样性。因此，本实验在合成指令时划分为三大类别。

第一大类为讽刺隐喻固定指令的改写以及衍生，用于保证模型对讽刺隐喻的基本能力。首
先，会由人工编写几个固定的指令模板作为种子指令集。然后使用轇轐轔輭輴软对指令集进行改写以
及衍生，生成新的指令。再将新生成的指令作为下一轮的指令模板。不断迭代该过程，最后将
所有的指令进行合并，获得最终的指令集。具体的指令模板内容可以参考附录轁。合成的流程
如图輱的上半部分所示。本文初始指令分为划分为两种。第一类为解释类指令，即给出图文或图
片，要求回复给出对应的讽刺或隐喻的解释。第二类为创作类指令，即给出图片，创作出可能
的文本，使图文对形成讽刺或隐喻，例如为某张图片创作一条具有讽刺或隐喻性质的标语。在
使用轇轐轔輭輴软进行改写以及衍生时，我们使用如图輳的轰轲软轭轰轴，其中中文和英文分别设计。

第二大类为与讽刺隐喻相关的随机指令，来更大程度上丰富与讽刺隐喻相关指令的多样性
与复杂性。具体来说，会直接要求轇轐轔輭輴软根据一张图片或者一对图文，自行从零生成与讽刺隐
喻相关的可能的指令，而不是像第一大类一样依据种子指令进行改写和衍生。并且在生成指令
时会同时输入图片，因此生成的该指令只能作于于该图片或该图文，而不像第一大类生成的指
令可以作用于任何图片或图文。在使用图文数据进行合成时，轰轲软轭轰轴如图輸所示，在使用图片
数据进行合成时，轰轲软轭轰轴如图輹所示。

第三大类为随机通用指令，来保证模型对需要合成的多模态数据的数据分布上的通用能
力。具体来说，会直接要求轇轐轔輭輴软生成一些图片相关的通用指令。整个生成过程与第二大类类
似，在此不再赘述。使用的轰轲软轭轰轴如图輱輰所示。
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轆轩轧轵轲轥 輳輺 输入轇轐轔輭輴软来帮助改写指令的轰轲软轭轰轴

3.3 回回回复复复数数数据据据合合合成成成

在生成回复数据时，依据指令数据的三大类依次生成回复数据。

在第一大类中，对于讽刺隐喻种子指令的改写以及衍生，我们已经生成了指令集。
在生成回复时，对于每一个图片或图文数据，以相同概率在指令集中随机抽取一条指
令，将其作为轇轐轔輭輴软的轰轲软轭轰轴，让轇轐轔輭輴软给出响应，并将轇轐轔輭輴软的回复作为回复数据。
由于轍轍轓轄輲輮輰数据给出了多模态讽刺的分类标签，因此在让轇轐轔輭輴软标注轍轍轓轄輲輮輰的讽刺解
释数据时，需要将该分类标签告诉轇轐轔輭輴软。具体来说，本实验会在指令的最后依据数据的标
签以及语言插入下面的内容：讽刺数据插入輨轉轴 轩轳 轫轮软轷轮 轴轨轡轴 轴轨轩轳 轰轩轣轴轵轲轥輭轴轥轸轴 轰轡轩轲 轣软轮轴轡轩轮轳
轳轡轲轣轡轳轭輮輩或輨已知这个图文对包含讽刺表达輩，非讽刺数据插入輨轉轴 轩轳 轫轮软轷轮 轴轨轡轴 轴轨轩轳 轰轩轣轴轵轲轥輭轴轥轸轴
轰轡轩轲 轤软轥轳 轮软轴 轣软轮轴轡轩轮 轳轡轲轣轡轳轭輮輩或輨已知这个图文对不包含讽刺表达輩。而在训练自己的模型的时
候，再将这部分插入的内容删掉。在标注轍轍轓轄輲輮輰的讽刺文本创作数据时，以輵輰輥的概率将原
始的推文作为示例输入给轇轐轔輭輴软，此时在轰轲软轭轰轴中插入（轅轸轡轭轰转轥 轴轥轸轴 轴轨轡轴 轣软轵转轤 轣软轮轳轴轩轴轵轴轥
轳轡轲轣轡轳轭輺輧輫輧輢輧輫轴轥轸轴輫輧輢 轂轵轴 轲轥轭轥轭轢轥轲 轴轨轡轴 轴轨轥 轧轥轮轥轲轡轴轥轤 轴轥轸轴 轩轳 轡轳 轤轩輋轥轲轥轮轴 轡轳 轰软轳轳轩轢转轥 车轲软轭
轴轨轥 轥轸轡轭轰转轥），在训练自己的模型的时候，再将这部分插入的内容删掉。

第二大类和第三大类的回复生成比较类似，在使用轇轐轔輭輴软进行合成时，指令和回复的生成
由一步完成，即轇轐轔輭輴软生成的内容包含了需要训练模型的指令和回复。第二大类生成的指令与
第一大类的区别在于在生成的指令中会针对性的插入与本张图片相关的内容，来满足用户输入
的多样性。并且在标注过程中，通过轰轲软轭轰轴基本保持了中文和英文的数据比例，来使模型支持
双语能力。示例如图輴所示。 最终获得如表輲的标注训练数据，共计輹輴輰輰条。

指令与回复的类型 轍轍轓轄輲輮輰 小红书

第一大类（讽刺隐喻改写类） 輳輸輰輰 輳輰輰輰

第二大类（随机讽刺隐喻类） 輵輰輰 輸輰輰

第三大类（随机通用类） 輵輰輰 輸輰輰

轔轡轢转轥 輲輺 合成数据统计
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轆轩轧轵轲轥 輴輺 任务相关的随机指令与回复示例

4 实实实验验验设设设置置置

4.1 模模模型型型训训训练练练

我们选择轉轮轴轥轲轮轖轌輲与轄轥轥轰轓轥轥轫輭轖轌作为骨干模型。具体在实验中，选择轉轮轴轥轲轮轖轌輲輭
輸轂与轤轥轥轰轳轥轥轫輭轶转輭輷轢輭轣轨轡轴作为实际训练的模型。

除了使用上一节的輹輴輰輰条合成数据外，还额外添加了公开的多模态图文数据集，来进一
步维持模型的通用能力表现。具体来说，我们参考了轌转轡轶轡輱輮輵中轓轆轔的数据设置 輨轌轩轵 轥轴 轡转輮輬
輲輰輲輴轡輩，采用该设置的子集作为补充通用数据。在上述通用数据中进行随机采样輲輰輰輰条作为通
用数据的补充样本。因此总训练数据为輳輮輳小节提到的輹輴輰輰条数据与輲輰輰輰条通用多模态指令微调
数据，合并为輱輱輴輰輰条数据作为最终的轓轆轔数据。

本实验使用轌轏轒轁 輨轈轵 轥轴 轡转輮輬 輲輰輲輲輩对轉轮轴轥轲轮轖轌輲輭輸轂与轤轥轥轰轳轥轥轫輭轶转輭輷轢輭轣轨轡轴进行轓轆轔，转软轲轡
轲轡轮轫设置为輸。学习率为輱轥輭輴，采用余弦衰减，共训练輲个轥轰软轣轨。

4.2 模模模型型型评评评测测测

模型评测分为讽刺隐喻理解能力的评测以及通用能力的评测。

在讽刺隐喻理解能力的评测上，可以分为判别任务和生成任务进行评测。

由于轍轍轓轄輲輮輰数据带有讽刺分类的标签，可以直接在该测试集上评测讽刺判别准确率，因
此在该数据的测试集上进行测试。

对于生成任务，包括隐喻讽刺的解释以及隐喻讽刺文本的创作，我们使用大模型来进行自
动评测，采用两两比较的方法来对模型进行测试。即收集两个模型的答案，让大模型来判断谁
的答案更好。具体来说在轍轍轓轄輲輮輰的测试集上和小红书未使用的数据上分别抽取輱輰輰条数据来
作为讽刺隐喻综合能力测试的评测集。由于从讽刺隐喻指令库中收集指令来对模型进行评测可
能影响公平性，因为经过训练的模型可能见过这些指令，尽管使用的数据是未见过的。因此使
用轇轐轔輭輴软对每条测试数据随机设计一个与讽刺隐喻可能相关的指令，再将设计的指令与测试
数据输入需要对比的两个模型，获得两个模型的回答，最后再使用大模型对这两条数据进行对
比，判别哪个答案更好，最终使用判别结果的胜率作为讽刺隐喻综合能力的评价标准。我们使
用轇轐轔輭輴软作为裁判，使用如图輵中的轰轲软轭轰轴进行评测。
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轆轩轧轵轲轥 輵輺 使用轇轐轔輭輴软作为裁判的轰轲软轭轰轴

在通用能力的评估上，我们使用公开多模态评测集轍轍轓轴轡轲以及轍轍轂轥轮轣轨作为模型的评测
集来评估模型的通用能力

5 实实实验验验结结结果果果与与与分分分析析析

5.1 讽讽讽刺刺刺隐隐隐喻喻喻理理理解解解评评评测测测

首先在轍轍轓轄輲輮輰测试集上对模型进行测试。由于测试对象为大模型，无法直接拿到分类标
签，因此通过轰轲软轭轰轴来提示大模型生成答案，并通过大模型的结构化输出来得到分类的结果。
基线模型参考提出轍轍轓轄輲輮輰中的部分实验结果。其中轉轮轴轥轲轮轖轌輲輭輸轂輭轭轳和轤轥轥轰轳轥轥轫輭轶转輭輷轢輭轣轨轡轴輭
轭轳为使用輴輮輱小节的全量数据进行训练得到的模型。轉轮轴轥轲轮轖轌輲輭輸轂与轤轥轥轰轳轥轥轫輭轶转輭輷轢輭轣轨轡轴为原始
版本的模型。轈轆轍来自轃轡轩等人 輨輲輰輱輹輩的论文，轍轵转轴轩轶轩轥轷 轃轌轉轐来自轑轩轮等人 輨輲輰輲輳輩的工作。
实验结果如表輳所示。其中小模型的结果是使用了完整的训练集的结果，大模型则分别对比了零
样本实验和輲輰輰輰条轍轍轓轄輲輮輰训练数据的结果。

轍软轤轥转 轁轣轣 轆輱 轐轲轥轣轩轳轩软轮 轒轥轣轡转转

小模型輭轁转转 轔轲轡轩轮轄轡轴轡
轈轆轍 輰輮輷輰輵輷 輰輮輶輶輸輸 輰輮輶輴輸輴 輰輮輶輹輰輵

轍轵转轴轩轶轩轥轷 轃轌轉轐 輰輮輸輵輶輴 輰輮輸輴輱 輰輮輸輰輳輳 輰輮輸輸輲輴

大模型輭零样本
轉轮轴轥轲轮轖轌輲輭輸轂 輰輮輵輵輱輲 輰輮輶輴輳輸 輰輮輴輸輸輹 輰輮輹輴輲輱

轤轥轥轰轳轥轥轫輭轶转輭輷轢輭轣轨轡轴 輰輮輴輸輰輶 輰輮輶輱輵輹 輰輮輴輵輱輸 輰輮輹輶輷輲

大模型輭輲輰輰輰 轔轲轡轩轮轄轡轴轡
轉轮轴轥轲轮轖轌輲輭輸轂輭轭轳 輰輮輷輸輸輲 輰輮輷輶輹輴 輰輮輷輲輴輲 輰輮輸輲輰輶

轤轥轥轰轳轥轥轫輭轶转輭輷轢輭轣轨轡轴輭轭轳 輰輮輷輴輴輷 輰輮輷輵輳輵 輰輮輶輴輴輷 輰輮輹輰輶輴

轔轡轢转轥 輳輺 轍轍轓轄輲輮輰测试结果

原始的轍轍轓轄輲輮輰数据中训练集包含輱輹輸輱輶条数据，在实际的训练数据中，使用了輴輸輰輰条训
练数据，而来自轍轍轓轄輲輮輰的数据共輲輰輰輰条（在构造数据时进行了类别的划分，挑选了輲輰輰輰条只
与讽刺判别和解释相关的指令），且这輲輰輰輰条中也同样包含没有分类指令的任务在其中，并且
指令形式各不相同。因此在该测试集上并不会追求高指标，仅用来观测讽刺判别的效果。
通过观察实验结果，未在轍轍轓轄輲輮輰上训练的大模型表现出较低的结果，模型召回率高，

准确率低，说明这两类大模型更容易把图文识别为包含讽刺信息。一方面由于讽刺判别存在主
观因素，另一方面则来源于模型本身的偏见性，若未经数据进行训练则表现出较差的结果。在
经过相关数据训练后，得益于该模型本身较强的多模态理解能力，模型的偏见得到纠正后模型
在该数据上的表现得到了显著提升。对比另外两个使用了完整训练数据的基线模型，结果会高
于轈轆轍，低于轍轵转轴轩轶轩轥轷 轃轌轉轐。但由于使用的训练数据量较少，并且进行训练的指令并不是专
门为该任务所设计的，因此并没有得出使用全部数据完整训练后模型的上限。这里大模型仅仅
使用輱輰輥的训练数据就得到了不错的结果。
在讽刺隐喻的生成与理解评测上，实验遵循輴輮輲小节提出的使用大模型进行评测的方法进行

评测。为了方便描述，下文将经过輴輮輱节提到的全部混合数据训练的模型称为新模型，实验结果
如表輴所示。
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模型 新模型胜率輨輥輩 新模型获胜次数 原始模型获胜次数 无法评价次数

轉轮轴轥轲轮轖轌輲輭輸轂 輵輵輮輵 輱輱輱 輸輹 輰
轤轥轥轰轓轥轥轫輭轶转輭輷轢輭轣轨轡轴 輵輸輮輵 輱輱輷 輸輱 輲

轔轡轢转轥 輴輺 讽刺隐喻理解综合评测结果

经过所有数据训练后的模型获得了相对更高的胜率。该结果说明经过专门设计的讽刺隐喻
数据微调的模型可以在讽刺与隐喻相关指令上获得更好的结果，但是两者的差别不是非常显
著，也证明原始版本的模型在面对讽刺和隐喻相关的自由指令时也可以较好的进行回答。一些
具体的例子被放在附录轃中，包括轇轐轔輭輴软设计的题目，微调前的模型与微调后的模型的输出，
以及轇轐轔輭輴软给出的判决结果以及判决理由。

5.2 通通通用用用能能能力力力评评评测测测

对于模型通用能力的评测，选择使用公开的多模态评测集来对模型进行评测。为了探究
各种数据配置对通用能力表现的影响。实验测试以下几种模型并将其编号：輱輮 原始版本的模
型；輲輮 使用輴輮輱节的全量混合数据训练的模型；輳輮 不使用輲輰輰輰条补充的通用数据以及輳輮輳节的第
三大类的数据（领域内的通用数据）训练的模型；輴輮 仅使用輲輰輰輰条第一大类的讽刺衍生指令训
练的模型。除了原始模型以外，剩下的模型随着编号的提升，指令多样性逐步降低。实验使用
评测集轍轍轂轥轮轣轨和轍轍轓轴轡轲来对模型进行评测，其中轍轍轂轥轮轣轨分为英文评测和中文评测，实
验结果见表輵，表格中模型从上到下的顺序依次为上述测试模型的编号的顺序。

编号 训练数据量 轍轍轢轥轮轣轨 轅轎 轍轍轢轥轮轣轨 轃轎 轍轍轓轴轡轲

轉轮轴轥轲轮轖轌輲輭輸轂

輱 輭 0.8178 0.8264 0.6113
輲 輱輱輴輰輰 輰輮輸輰輳輲 輰輮輸輲輲輱 輰輮輶輱輰輰
輳 輸輱輰輰 輰輮輸輰輸輴 輰輮輸輲輱輳 輰輮輵輹輸輰
輴 輲輰輰輰 輰輮輷輹輸輱 輰輮輸輲輰輴 輰輮輶輰輳輳

轤轥轥轰轳轥轥轫輭轶转輭輷轢輭轣轨轡轴

輱 輭 輰輮輷輴輲輳 0.7234 輰輮輴輱輲輰
輲 輱輱輴輰輰 0.7448 輰輮輷輲輰輸 0.4193
輳 輸輱輰輰 輰輮輷輳輶輳 輰輮輷輱輲輲 輰輮輴輰輷輳
輴 輲輰輰輰 輰輮輷輳輴輵 輰輮輷輱輰輵 輰輮輳輸輸輰

轔轡轢转轥 輵輺 通用能力评测结果

观察表格可知，在轉轮轴轥轲轶转輲模型上，原始版本的轉轮轴轥轲轶转輲輭輸轂在各个通用评测集上表现最好。
经过微调后的模型不论何种数据配置，在通用评测集上的表现均有下降，但下降幅度均较小。
综合来看，加入了领域内的通用数据和领域外通用数据进行训练的輱号模型平均来说在各个通用
评测集上的下降幅度最小，尤其在轍轍轓轴轡轲评测集上较好的保持了模型原始的能力。但不论怎
样，各种数据配置的模型在通用数据上的表现均达到可以接受的程度，都没有在通用评测集上
表现出大幅下降的趋势。

在轄轥轥轰轓轥轥轫輭轖轌模型上，经过全部数据训练过的模型在两个评测集上超过了原始模型的表
现。而在去除领域内的通用数据和领域外通用数据（輳号模型），或只使用指令改写方法的讽刺
模型（輴号模型），在通用测试集的表现均有一定程度的下降。

综合来看，随着模型编号的提升（輲号輭輴号），配置的指令微调数据的多样性与通用性逐渐
降低，在通用测试集上的表现也逐渐降低。在使用全量数据（輲号）训练的模型尽可能维持住了
通用能力，在评测集上的表现略低或略高于原始模型。尽管在训练数据多样性最差輴号模型中，
我们也使用了指令的改写与衍生来尽可能拓展了模型指令以及回复的多样性，而不是全部使用
单一的指令来让模型适应一个任务，来尝试维持模型的通用性能。由于輱号模型在通用评测集上
的表现在可接受的范围且差距不明显，本实验不再探究更多样的领域外的通用数据配比对模型
在通用能力上表现的影响。

5.3 MMSD2.0补补补充充充实实实验验验

由于在轍轍轓轄輲輮輰上使用了輲輰輰輰条与讽刺判别和解释相关的指令，本小节简单探究了不同
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训练数据量以及使用中英文训练数据对模型结果的影响，其中轥轮代表使用英文的轰轲软轭轰轴和英
文的轲轥轳轰软轮轳轥；轺轨代表使用中文的轰轲软轭轰轴和中文的轲轥轳轰软轮轳轥。由于评测时间原因，本小节仅挑
选轍轍轓轄輲輮輰测试集中的輲輰輰条进行测试，且仅测试轉轮轴轥轲轮轖轌輲輭輸轂模型，实验结果如表輶所示。

数据设置 训练数据量 轁轣轣 轆輱 轐轲轥轣轩轳轩软轮 轒轥轣轡转转

輵輰輰轥轮 輵輰輰 輰輮輶輶 輰輮輷輱輴輲 輰輮輵輷輸輲 輰輮輹輳輴
輵輰輰轺轨 輵輰輰 輰輮輷輳 輰輮輶輹輶輶 輰輮輷輱輲輶 輰輮輶輸輱輳

輵輰輰轥轮輫輵輰輰轺轨 輱輰輰輰 輰輮輶輹輵 輰輮輷輲輶輴 輰輮輶輱輳輶 輰輮輸輹輰輱
輱輰輰輰轥轮 輱輰輰輰 輰輮輷輲 輰輮輷輵輲輲 輰輮輶輲輹輶 輰輮輹輳輴
輱輰輰輰轺轨 輱輰輰輰 輰輮輷輴輵 輰輮輷輵輸輲 輰輮輶輶輶輷 輰輮輸輷輹輱

輱輰輰輰轥轮輫輱輰輰輰轺轨 輲輰輰輰 輰輮輸輰輵 輰輮輸 輰輮輷輵 輰輮輸輵輷輱
轡转转 輱輱輴輰輰 輰輮輸輰輵 輰輮輸 輰輮輷輵 輰輮輸輵輷輱

轔轡轢转轥 輶輺 轍轍轓轄輲輮輰上不同数据量以及中英文搭配的实验结果

观察上述实验结果，在輲輰輰輰条以内的数据量时，随着训练数据量的提升，模型在测试集
上的表现会得到提升。在同样的数据量的情况下，中英文混合数据对模型的效果会低于只
单独使用一种语言进行训练，这也在预期之中，因为混合两种语言时在测试时只使用一种语
言的轰轲软轭轰轴，而想从另外一种语言上学习到类似的内容比从同一种语言上直接学习要困难。
在使用一种语言的数据配置的基础上，再额外添加另一种语言的数据的情况下，模型在测
试时的效果会得到提升。在使用輵輰輰轥轮輫輵輰輰轺轨的数据配置的情况下，与仅使用輵輰輰轥轮或輵輰輰轺轨的
结果的变化并不明显。这可能是由于训练数据量过小导致模型对中英文数据之间的理解能
力还不够，尽管模型在中英文上的表现都足够强，但在领域数据内还需要更多的训练。而
在輱輰輰輰轥轮輫輱輰輰輰轺轨的数据配置的情况下，对比輱輰輰輰轥轮和輱輰輰輰轺轨的结果则有明显的提升。对比只
使用领域内的輲輰輰輰条数据训练与使用了全量训练数据训练的模型，即使用了领域外的讽刺隐喻
数据以及通用数据的模型，在轍轍轓轄輲輮輰上的测试结果几乎相差不大，在表格中表现为相同的结
果（观察两者输出并不相同）。其他的补充数据无法让模型迁移到轍轍轓轄輲輮輰数据的讽刺识别
上。

由于表輶中最后两行的实验结果相同，为此我们重新设计了新的轰轲软轭轰轴来对最后两行的数
据设置训练的模型进行测试，此次使用中文的轰轲软轭轰轴来测试，实验结果如表輷所示。

数据设置 训练数据量 轁轣轣 轆輱 轐轲轥轣轩轳轩软轮 轒轥轣轡转转

輱輰輰輰轥轮輫輱輰輰輰轺轨 輲輰輰輰 輰輮輷輵輵 輰輮輷輷輴輲 輰輮輶輶輶輷 輰輮輹輲輳輱
轡转转 輱輱輴輰輰 輰輮輸 輰輮輷輶 輰輮輸輴 輰輮輶輹輲輳

轔轡轢转轥 輷輺 轍轍轓轄輲輮輰上使用中文轰轲软轭轰轴的部分实验结果

可以看出在更换中文轰轲软轭轰轴后，两种数据设置训练模型的结果产生了差异，可知模型
对轰轲软轭轰轴敏感，这也保持了大模型的一贯作风，尤其在本任务中我们并没有选择单个固定的指
令来完成单一的任务，而是选择了丰富的指令形式与不同的任务形式来对模型进行训练。

6 结结结语语语

在本文中，我们设计了多种多模态数据合成的方法，来构建讽刺隐喻多模态数据。本文利
用不同的数据源，使用轇轐轔輭輴软合成了讽刺隐喻领域的多模态图文指令微调数据。在进行数据构
建时，本文将其分为指令数据的合成与回复数据的合成，并在合成时使用了三种不同的方法，
来保证数据的复杂性与多样性。基于该数据训练的多模态模型，本文对其讽刺隐喻能力以及通
用能力进行了综合评估，验证了该合成数据的有效性以及模型的可用性。使用该方法的模式可
以借鉴使用到其他各个细分的多模态领域，来训练其他领域的垂域多模态大模型。本文的局限
性在于对于提到的三种类型的合成数据以及通用多模态数据的配比并没有展开详细的研究，只
选择了部分固定的数据配比方式进行实验。在未来的工作中，我们会进一步对上述不同方法合
成数据的比例，以及通用数据的配比进行探索。
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附附附录录录A

我们使用如下人工编写的指令作为初始种子指令集，对于图文数据，人工编写的指令集如
图輶： 对于图片数据，人工编写的指令集如图輷，注意此处相比图文数据额外增加了创作型指

轆轩轧轵轲轥 輶輺 图文数据的初始指令集

令，即给出一张图片生成出可能相配对的讽刺或隐喻的文本内容。

附附附录录录B

此附录介绍在使用轇轐轔輭輴软合成輳輮輲节所提到的第二、三类指令数据与回复数据的轰轲软轭轰轴。
对于第二类指令与回复数据合成时，我们仍将其划分为图文数据与图片数据，对于图文数
据輬轰轲软轭轰轴如图輸所示。 对于图片数据，轰轲软轭轰轴如图輹所示。
对于第三类指令与回复数据合成时，我们仅对图片数据进行合成，轰轲软轭轰轴如图輱輰所示。

附附附录录录C

此附录展示一些利用轇轐轔輭輴软进行讽刺隐喻理解评测的一些样例，包括轇轐轔輭輴软设计的题
目，微调前后模型的输出，以及轇轐轔輭輴软给出的判别结果以及解释。
示示示例例例1：
输入图片如图輱輱
题题题目目目：这幅图通过轜公正輢和轜公平輢的对比传递了什么隐喻意义？请详细解释。
InternVL2-8B-ms輺
这幅图通过轜公正輢和轜公平輢的对比传递了隐喻意义：左边展示的是轜公正輢，即每个人都站

在相同的高度，但实际结果却是有人无法看到比赛，这隐喻了公正可能忽视个体差异，导致结
果的不平等；右边展示的是轜公平輢，即通过提供不同的平台（如梯子），让每个人都能站在相
同的高度，这隐喻了公平考虑到了个体差异，通过提供机会让每个人都能获得平等的结果。

InternVL-8B輺
这幅图通过轜公正輢和轜公平輢的对比，传递了关于社会正义和公平的隐喻意义。
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轆轩轧轵轲轥 輷輺 图片数据的初始指令集

首先，从图中可以看到，左边写着轜这是公正輢，右边写着轜这是公平輢。在左边，三个人站
在不同的高度，但他们的手臂都伸向同一个方向，似乎在努力达到同一个目标。而在右边，三
个人站在相同的高度，但他们的手臂伸向不同的方向，似乎在各自追求自己的目标。

这个对比隐喻了公正和公平的区别：

輱輮 輪輪公正輪輪：公正指的是每个人都应该得到他们应得的，无论他们的起点如何。图中左
边的人虽然站在不同的高度，但他们的目标是一样的，这象征着公正。公正强调的是结果的平
等，即每个人都应该得到他们应得的回报，无论他们的背景如何。

輲輮 輪輪公平輪輪：公平指的是每个人都应该有相同的机会去追求他们的目标。图中右边的人站
在相同的高度，但他们的目标不同，这象征着公平。公平强调的是起点的平等，即每个人都应
该有相同的机会去追求他们想要的目标，无论他们的背景如何。

通过这个对比，这幅图传达了一个重要的信息：公正和公平是两个不同的概念，但它们都
是社会正义的重要组成部分。

GPT-4o评评评价价价輺

答案輱

理由：答案輱准确解释了图片中轜公正輢和轜公平輢的对比，并且结合图片中的高度差异，以及
额外工具的分配，清晰地说明了每种情况的隐喻意义。它正确地指出轜公正輢忽视个体差异导致
结果不平等，而轜公平輢通过调整资源使每个人在结果上得到平等体验。相比之下，答案輲虽然
提及了社会正义和公平的概念，但对图片的描述存在偏差（如轜手臂伸向不同方向輢等与实际图
示不符），且对轜公正輢和轜公平輢的讨论较为抽象，与图片的具体内容有一定脱节，因此较不精
确。

示示示例例例2：

输入图片如图輱輲

题题题目目目：根据这张图片，设计一个包括讽刺意味的广告语，用于提醒人们警惕轜自我毁灭式的
盲目行为輢。

deepseek-vl-7b-chat-ms輺

轜当理智被吞噬，你以为你是谁？轼轼别让内心的怪兽吞噬你的未来。輢
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轆轩轧轵轲轥 輸輺 使用轇轐轔輭輴软构造图文讽刺隐喻随机指令及回复的轰轲软轭轰轴

轆轩轧轵轲轥 輹輺 使用轇轐轔輭輴软构造图片讽刺隐喻随机指令及回复的轰轲软轭轰轴

deepseek-vl-7b-chat輺
这幅图像呈现了一个引人注目的视觉效果，以一个黑白对比鲜明的人头侧影为主体，背景

是纯蓝色的。人头侧面朝右，眼睛闭着，仿佛在沉思或冥想。然而，头部的右侧被一个黑色的
锯齿形图案遮盖，暗示着一种危险或威胁。
图像的质感和纹理增加了其深度，头部的白色部分有明显的磨损和污迹，暗示了时间的流

逝或忽视。蓝色背景上点缀着细小的白色点，营造出一种空灵或梦幻的氛围。
结合这些元素，可以设计一个讽刺意味的广告语，提醒人们警惕轜自我毁灭式的盲目行

为輢。例如：
輢当你的生活被锯齿形的危险吞噬，你的头颅却盲目地忽视磨损的迹象。輢
这个广告语利用了图像中锯齿形图案的象征意义，暗示了自我毁灭的行为，同时强调了忽

视警告标志（在这里是头部的磨损）的盲目性。
GPT-4o评评评价价价輺
答案輱 理由：答案輱的广告语直接针对轜自我毁灭式的盲目行为輢主题，利用轜怪兽輢和轜吞

噬輢的隐喻生动且紧扣图像中锯齿形图案所表达的危险感，更加简洁、有力，能直观传达警示意
义。相比之下，答案輲对图像的分析虽详尽，但广告语本身冗长且复杂，讽刺意味和情感冲击力
较弱。
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轆轩轧轵轲轥 輱輱輺 示例輱图片
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